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Tablo 1: Deprem BlyuklGgu Tahminlenmesi icin Metotlarin Siniflandirma Performanslari
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Yerkabugundaki kirilmalar nedeniyle ani olarak ortaya cikan
titresimlerin dalgalar halinde yayilarak gectikleri ortamlari sarsma

Kitahya'da Gergeklesen Depremlerin Bilykliiklerine Gére Dagilimi Mugla'da Gerceklesen Depremlerin BuyuklUklerine Gore Dagilimi

olayina deprem denir.! Deprem sonucu ortaya cikan enerjinin = u Kutahya

dizeyini belirten Olcuye ise deprem buyutkIGgu denir.2 Depremler, Yéntem Siniflandirma Yéntem Siniflandirma
buyukluklerine gore 6 grupta incelenir. 1910-2017 yillari arasinda 5 Dogrulugu Dogrulugu
kayitlara gore 11850 depremin meydana geldigi Turkiye, Alp- 5" 3 5 Deprem Trd — —

Himalaya deprem kusaginda yer almaktadir3 Bu depremler o D.epf;z;jdem 3 .gjj‘i';iffse;'isiddet,i Yapay Sinir 0.9259 Yapay Sinir 0.985
meydana geldikleri il ve buyUkltkleri acisindan incelendiginde, § G T 8200_ Aglar Aglar

Mugla ve Kutahya illerinin en ¢ok orta siddet ve Ustl buytklige 200- Destek Vektor | 0.9556 Destek Vektor  10.9774
(>=5) sahip depremler yasayan ilk iki il oldugu saptanmistir. Bu iki Makinesi Makinesi

ildeki depremlere projeksiyon tutacak olan bu calismada, d * Rastgele Orman | 0.9556 Rastgele Orman | 0.985
depremler dagilimlari, derinlikleri ve zaman gére degisimleri gibi | E : - : Algoritmasi Algoritmasi

acilardan incelenmis olup, ayni zamanda destek vektor makinesi, a 1' e Lojistik 0.9481 Lojistik 0.9774
rastgele orman algoritmasi ve yapay sinir aglari gibi makine SR Regresyon Regresyon

ogrenmesi teknikleri siniflandirma amaci ile kullanilarak bu iki ilde
meydana  gelecek  depremin buyuklugt  ve  yonleri

tahminlenmistir.# Bu calisma ile buyuk deprem olma riskini

Grafik 1: Kitahya'da Gerceklesen Depremlerin Buyukluklerine Gére Dagiliminin Grafigi

Kutahya'da Gerg¢eklesen Depremierin Yonlerine Gore Dagilimi

Grafik 4: Mugla'da Gerceklesen Depremlerin Buyukluklerine Gore Dagiliminin Grafigi
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Tablo 2: Deprem Yoni Tahminlenmesi icin Metotlarin Siniflandirma Performanslari

tetikleyen faktorlerin elde edilmesi ve depremin il icindeki 175 i Kutahya Mugla
gerceklesme konumunun belirlenmesi amaclanmaktadir. “ 154 Yontem Siniflandirma Yontem Siniflandirma
“ Dogrulugu Dogrulugu
Metodoloji ve Materyaller ; Yapay Sinir 0.2963 Yapay Sinir 0.3082
& 100 R Bat & 100- B Bat T Ad
£ Dogu = Dogu glari glari
Calismada, olusturulan yeni degiskenler ile birlikte her iki il icinde = M cone § M cines Destek Vektdr 02839 Destek Vektdr 03110
25 degiskenden olusan veri setleri R Studio programi ile analiz ° ey _ e Makinesi Makinesi
edilmistir. llk olarak ggplot2 ve leaflet paketleri kullanilarak veri =] =
setleri ile ilgili gorseller olusturulmus, betimleyici istatistikler elde Rastg.ele Orman [0.4074 Rastg.ele Orman |0.4135
edilmistir. Ardindan veri setleri, 6grenme (%80) ve test (%20) veri Algoritmasi Algoritmasi
setleri olarak iki alt kimeye ayrilmis ve her iki alt kime Uzerinde 4 i

normalizasyon uygulayarak Yapay Sinir Aglari ve Destek Vektor
Makinelerinde kullaniimak Uzere yeni 6grenme ve test veri setleri
olusturulmustur.
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Figlir 1: KGtahya ili Deprem Buyukligu Tahminlemesi icin Yapay Sinir Ag1 Modeli

Ote yandan Rastgele Orman Algoritmasi ve Lojistik Regresyon
metotlari icin normalizasyon isleminden gegmemis olan 0grenme
ve test veri setleri kullanilmistir. Rastgele Orman Algoritmasi ve
Destek Vektor Makine metotlarinda, model parametreleri en
uygun parametre secim yontemi kullanilarak ayarlandi.

Blyukluk tahminlenmesinde yer alan degiskenlerin
belirlenmeside  ¢ift  serili  korelasyon  katsayisi,  yon

tahminlenmesinde yer alan degiskenlerin belirlenmesinde ise ¢ok
serili korelasyon katsayisi kullaniimistir. Modeller olusturulduktan
sonra, bu metotlarin performanslari siniflandirma dogrulugu
acisindan karsilastirilarak en iyi metot bulunmaya calisiimistir.
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Grafik 2: Kitahya'da Gerceklesen Depremlerin Yonlerine Gore Dagiliminin Grafigi
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Grafik 3: Kitahya'da Gerceklesen Depremlerin Harita Uzerinde Dagilimi
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Grafik 5: Mugla'da Gerceklesen Depremlerin Yonlerine Gore Dagiliminin Grafigi
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Grafik 6: Kitahya'da Gerceklesen Depremlerin Harita Uzerinde Dagilimi

Calisma sonucunda her iki il icinde deprem buyukluginde etkili
olan faktorlerin enlem, boylam, derinlik, yil ve depremlerin gunleri
arasindaki fark oldugu saptanmistir. Deprem buyuklGgunin
tahminlenmesinde ise Rastgele Orman Algoritmasi her iki ilde de
en iyi siniflandirma performansina sahiptir. Bu teknige ek olarak,
Kutahya ilinde Destek Vektor Makinesi, Mugla ilinde Yapay Sinir
Aglarl da Rastgele Orman Algoritmasi ile ayni performansa
sahiptir. Ancak bu tekniklerin deprem buyukligu siniflandirma
performansi ile diger tekniklerin siniflandirma performansi
arasinda kayda deger buyuk bir fark olmadigr goralmauastar.

Ote yandan depremin yoni Uzerinde etkili olan degiskenler,
Kutahya ili icin enlem, boylam, derinlik, yil ve depremlerin gunleri
arasindaki fark olurken, Mugla ili icin enlem, boylam, yon
mesafesi, derinlik, yil ve depremlerin gunleri arasindaki fark
olmustur. YOn tahminlenmesinde ise her iki ilde icin de en lyi
performansi Rastgele Orman Algoritmasi vermistir. Ancak gerek
Rastgele Orman Algoritmasi, gerek diger teknikler dusuk kabul
edilebilecek siniflandirma dogrulugu degerine sahiptir. Bu ylzden
deprem yonu tahminlenmesinde bu tekniklerin gelistirilerek ya da
yenileri eklenerek siniflandirma performanslarinin arttirilmasi ileri
bir calisma konusu olarak degerlendirilebilir.
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